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PreC|S|0n=TP/ (TP+FP) PaDiM(WideResNet50) 0.78 0.76 0.83 0.79
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Pixel_Accuracy
PaDiM 0.77
ParchCore 0.86
Cs-Flow 0.37
U-Net 0.72
PD+U-Net 0.90
PC+U-Net 0.84
CF+U-Net 0.89
PD+PC+U-Net 0.89
PD+CF+U-Net 0.90
PC+CF+U-Net 0.87
PD-+PC+CF+U-Net 0.86
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Accuracy Precision Recall F1

PaDiM 0.77 0.43 0.63 0.51

ParchCore 0.86 0.63 0.69 0.66

Cs-Flow 0.38 0.21 0.84 0.34
U-Net 2154 274 1274 274 1274 271 1271 271 12747
U-Net 0.92 0.90 0.83 0.78 0.72 0.66 0.77 0.72
PD+U-Net 0.90 0.93 0.69 0.78 | 0.84 | 0.89 0.76 0.83
PC+U-Net 0.91 0.93 0.74 0.79 0.83 0.88 0.78 0.84
CF+U-Net 0.89 0.93 0.69 0.76 | 0.80 0.90 0.74 0.83
PD+PC+U-Net 0.91 0.92 0.72 0.72 0.83 | 0.92 0.77 0.81
PD+CF+U-Net 0.88 0.93 0.66 0.79 0.78 | 0.90 0.71 0.84
PC+CF+U-Net 0.88 0.92 0.66 0.75 0.79 0.90 0.72 0.82
PD+PC+CF+U-Net 0.86 0.92 0.59 0.74 | 0.79 0.91 0.68 0.82
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Accuracy Precision Recall F1

PaDiM 0.78 0.76 0.83 0.79

ParchCore 0.78 0.76 0.83 0.79

Cs-Flow 0.81 0.80 0.84 0.82

ZHOR 0.85 0.86 0.84 0.85

<Ptz 0.53 0.53 0.46 0.49
U-Net= B ##4 27H | 127#C | 27#% | 127#C | 27# | 127#C | 2T# | 127K
PD+U-Net 0.92 0.93 0.96 0.92 0.87 0.94 0.92 0.93
PC+U-Net 0.94 0.94 0.92 0.93 0.97 0.95 0.94 0.94
CF+U-Net 0.90 0.93 0.88 0.93 0.92 0.92 0.90 0.93
PD+PC+U-Net 0.86 0.94 0.82 0.93 0.93 0.94 0.87 0.93
PD+CF+U-Net 0.90 0.93 0.87 0.93 0.95 0.92 0.90 0.93
PC+CF+U-Net 0.84 0.94 0.77 0.94 0.97 0.93 0.86 0.94
PD+PC+CF+U-Net 0.82 0.94 0.77 0.94 0.90 0.95 0.83 0.94
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